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1 - INTRODUCAO

A previsao de precos de acdes € um desafio importante para
investidores e analistas financeiros, pois envolve uma analise complexa
de dados historicos e o comportamento do mercado. No contexto da
bolsa de valores Dow Jones Industrial Average (DJIA), as acdes da
Petrobras sao um dos ativos de destaque, refletindo tanto o
desempenho da empresa quanto as variaveis econdmicas globais que
afetam o mercado de petroleo. A anadlise de séries temporais e a
previsao de precos das acdes se tornam, assim, ferramentas essenciais
para a tomada de decisdes. A modelagem de séries temporais tem sido
amplamente estudada na literatura e utilizada em diversas areas da
economia e financas (IBM, 2024). Uma das abordagens mais eficazes
para essa tarefa envolve o uso de Redes Neurais Recorrentes,
especificamente a LSTM (Long Short-Term Memory), que € capaz de
capturar padroes de longo prazo nas séries temporais (AMAZON WEB
SERVICES, 2024). Esse tipo de rede tem sido aplicado com sucesso na

previsao de precos de ativos financeiros, como acoes da bolsa de valores
(DATARISK.10, 2024).

2 - OBJETIVO, MATERIAIS E METODOS

Este estudo explora a aplicacao de Redes Neurais Recorrentes para
modelar e prever os precos das acoes da Petrobras. Para isso, foram
utilizados dados financeiros historicos das acoes da Petrobras (PBR) no
mercado norte-americano, coletados através da biblioteca yfinance. O
periodo analisado abrange de 12 de janeiro de 2004 a 11 de novembro
de 2024. Os dados brutos foram organizados em séries temporais,
garantindo a consisténcia e qualidade dos dados antes da modelagem de
previsao. As Redes Neurais Recorrentes, especialmente as LSTM, tém
sido amplamente utilizadas na previsao de séries temporais financeiras,
permitindo a modelagem eficaz de padrdes nao lineares e flutuacdes do
mercado (TURING TALKS, 2024). As ferramentas de analise utilizadas
neste estudo foram:

e Python (Linguagem de Programacao): Para analise e manipulacao dos
dados.

e NumPy (Biblioteca): Para operacoes matematicas e manipulacao de
arrays.

e Pandas (Biblioteca): Para limpeza e organizacao da série temporal.

e Scikit-learn (Biblioteca): Para avaliacao de modelos e meétricas de
desempenho.

e Keras (Biblioteca): Para construcao e treinamento do modelo LSTM.

e Matplotlib e Seaborn (Biblioteca): Para visualizacao de dados.

e Plotly (Biblioteca/Framework): Para graficos interativos das projecoes.

3 - RESULTADOS

A aplicacao das redes neurais recorrentes (LSTM) foi realizada para
prever os precos futuros das acoes da Petrobras. A previsao com base no
modelo LSTM indica uma tendéncia de crescimento consistente, com os
precos das acdOes apresentando uma variacao significativa no curto e
médio prazo, de acordo com os dados historicos analisados.

A Figura 01 apresenta os resultados com os dados de treinamento e
teste. O grafico apresenta o preco (em dodlares) das acoes fechadas em
cada ano, no periodo de 20 anos.
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Figura 01 — Resultado do treinamento e previsao

De acordo com a Figura 01, a parte em azul apresenta os resultados
dos dados utilizado s para treinamento, enquanto em amarelo a predicao.
Em vermelho, juntamente com o amarelo, estao os resultados de
validacao. Como é possivel observar, os dados de predicao e validacao
coincidiram, mostrando que o modelo utilizado acertou na predicao.

4 - CONSIDERANCOES FINAIS

Este estudo analisou os precos das acoes da Petrobras utilizando
redes neurais recorrentes (LSTM), projetando tendéncias de crescimento
consistente para os precos das acdes da empresa no curto e médio prazo.
Os resultados indicam que, com base nos dados historicos analisados, as
previsoes para os precos da Petrobras sao promissoras. No entanto, a
volatilidade e as flutuacdes naturais do mercado exigem atualizacdoes no
codigo para lidar melhor com esses fatores, visando uma projecao mais
precisa a longo prazo.
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